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あらまし　加速度 セ ン サ を備 えたス マ ートフ ォ ン の よ うな携帯情報端末 を用 い て ， 人間 の 行動情報 を大規模 に 集 め 活

用す るシ ス テ ム を述べ る。我 々 は 200 台以上 の 端末を用 い て 約 13 ヶ 月で 35
，
000 件以上 の 行動情報を集め た ，本稿で

は，シ ス テ ム の設計理念 お よ び，集まっ た慵報の性質や，機械学習に よ る行動認識の結果を示す．示 された結果は，大

規模 な行動情報 に 基づ く行動認識 に は 大 きな研究課題 が 存在す る こ と を示唆 して い る。
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Abstract　In　this　paper，　we 　show 　a 　large−scale　activity 　gathering　sγstem 　Nvith 　mobile 　sensor 　devices　such 　as 　smart

phones 　and 　acceleronleters ．　We 　gathered　over 　35，
000　activity 　data　poin七s　from　more 　than 　200　people　over 　approxi −

mately 　13　months ．　We 　describe　the　design　rationaIe 　of　the　systen1 ，　and 　analyze 　the　gathered　data　through 　statistics，

clustering ，
　and 　applica 七iQn　of 　an 　existing 　activ 孟ty　recognition 　method ．　Our　resul 七s　show 　tha 七there　is　a　challenging

且eld 　for　activity 　recognition 　in　Iarger−scale　activity 　da七a．
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L は じ め に

　人間の 行動 を客観的か つ 自動的 に 認識 す る こ とが で きれ ば，

様 々 な応用 が考 え られ る．特に 生活習慣病医療分野 に 関 して は，

人 々 の 日常 の 行 動 を把握 し，生活 の 場 に お け る ア ドバ イス を安

全 に効 率良 く行 うた め に この 技術が 期 待 で き る．日 本に お い て

は 世界最速 で 少子 高齢化 社 会 が 到 来 して お り，労 働生 産性を 確

保 し国力を維持す る に は，最先端 の ヘ ル ス ケ ア 技 術 が 重 要 で

あ る．

　我 々 は，生 活習 慣病 予防 医療分 野 に お い て 行動 セ ン サ をは じ

め とす るセ ン サ を用 い た 生 体情報を 収集 し，そ れ に 基づ い た ア

ドバ イ ス を 患者 に フ ィ
ードバ ッ クす る実 証実 験 を 2008 年度 か

ら行 っ て きた，こ の 中で，人間の 行動 を計測で きれ ば，生 活に

お け る運 動 量 の 改 善や，特 定保 健 指導の 効率化に 有用 で あ る こ

とを示 す こ と が で き た ［1］．

　行動セ ン サ を高精度化 す るた め に は
， 行動 を機械 学習さ せ る

た めに 多 くの 種類の 行動デ
ータ を集 め る必要が あ る，と こ ろが ，

多様 な行 動 データ を多 くの 人 か ら集 め る こ と は 容易で は な い ，

一
っ に は データ を集 め る際 の ，データ管 理 や時 刻 同期，ラベ ル

付け とい っ た 作業 に 多大 な労 力が か か る 問題 が あ り，また一
っ

には多 くの 参加 者 を集 め，何 らか の データ提供 意欲 を持っ て も

ら うし くみ が 必要 とな っ て くる．

　我 々 は ，こ れ らの 問題 を 解決す る，大規模行動情報 シ ス テ

ム 「ALKAN 」 を 開 発 し，実 際 に 運 用 して 大 量 の デ
ー

タ を 集

め た ［2］， ［3］．ALKAN は，　 Apple 社 製 iPhone や iPodTouch ，

Android　OS とい っ た ス マ
ー

トフォ ン 上 の ソフ トウ ェ アお よび，

サーバ ソ フ トウ ェ ア か らな る．参加 者 は ス マ
ートフ ォ ン を用 い

て 行動 を行 い 加速度セ ン サ 情報 を蓄積 し，ネ ッ トワ
ークにつ な

が っ た 時 点で 行動 情 報収 集 サ
ーバ に 送信 す る，サ

ーバ は，行動

情報 を 蓄積す る と ともに，参加 者 の 履歴 と，被 験 者全 体 に お け

る ラン キ ン グ を作成 し参加 者に 提示 す る．参加者 は，ス マ
ート

フ ォ ン か らこ れ らの 情報 を閲覧す る こ とがで き，一日の行 動 履

歴 や カ ロ リー消費 とい っ た 付加機能 を サ
ーバ 側で 追加 す る こ と

も で き る．こ の た め，参 加 者へ の 様 々 な フ ィ
ードバ ッ クを動 的

に追 加 す る こ と が で き，参加 の 意欲 も高め る こ とが で き る．

　本稿で は，大規 模 行動情 報 シ ス テ ム ALKAN お よび，こ れを
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用 い た 行動デー
タ 収集 お よび その 解 析 に っ い て 述べ る．我 々 は

200 人 以 上 の 被 験 者 か ら 35，000件以上 の 行動 データ を集 め た．

こ れ らを分析 した結果，行動 認 識 の 研 究分 野 に は まだその 現実

性や 多様性 とい っ た側 面で 未だ 課題が 存在す る こ とを示 す．

　以 下で は，2 節で ALKAN シ ス テ ム に つ い て 述 べ ，3 節で 収

集 した行動データの 特 徴 を述べ る，4 節で 行動 認 識 の 精 度 を示

す こ とで 得 られ た デ
ータの 特徴 に津市 て 議 論 す る，5 節 は ま と

め で あ る．
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2． ALKAN システム

　本 節 で は ALKAN シ ス テ ム に 求 め られ るの 要件 お よ び シ ス

テ ム 設 計 を述 べ る．

　2．1　要 　　 件

　行 動 データを大 規 模 に 集 め る た め に．シ ス テ ム の 設 計 に あた

り以 下の よ うな要件 を定義 した．

　 （1） 正確 性 ： 行動 ク ラス，っ ま り行動の 種類や端 末 の 取 り

付け位置 とい っ た，ラ ベ ル 憐 報 が正 確iに 付加 され る こ と．

　 （2） ユ
ー

ザ ビ リテ ィ ： 利用 者は，行 動 データを い っ で も ど

こで も，ス トレ ス 無 く記録 で きる こ と．

　（3 ） 動機 付 け ：利用 者に 行動デ
ータ記録の た め の 動 機 付 け

が 用意 さ れ る こ と．

　（4 ） 柔軟性 ： ラ ベ ル は，新 しい 行 動 クラ ス や取 り付 け位置

に 対 して 拡張可 能 で あ る こ と，ま た，行 動 デ
ー

タを 利用 した 応

用 シ ス テ ム が 柔 軟 に変更可能 で あ る こ と．

　 （5） ス ケー
ラ ビ リテ ィ ： シ ス テ ム は 多 くの 利用 者か らの 大

量 の デ
ー

タ を 収集可能な こ と．

　 要件 1 の ため に，わ れ わ れ は ミ ッ シ ョ ン とい う概念 を導 入 し

た．ミ ッ シ ョ ン と は，行動 クラ ス を選 択す る，取 り付 け 位置 を

選 択 す る，そ して 行 動 を 行 うと い う一連 の 動 作 の こ とで あ る．

この よ うに 意図 的 に 行 う行 動 を対 象 とす る こ とで ，利用 者は 地

震が 都合 の い い と きに 行動 を行 い ，そ の 時 に ラ ベ ル は数 秒 の 時

刻 ず れ の 範 囲 内で 正 確 に 与 え られ る こ とに な る．もちろん 利用

者 が 意 図的 に 嘘 の 行動 を 行 う こ と も考 え られ，こ れ に つ い て は

別 途 対策 が 求 め られ る．

　要件 2 の た め に，携帯 型 セ ン サ デバ イス として ス マ ートフ ォ

ン ，っ ま り高機能携帯電話を対象 と した．ほ とん どの ス マ
ート

フ ォ ン は，3 軸 加速 度セ ン サ，デ
ー

タ保存媒体，そ して 無線 通

信機能 を 備 えて お り，こ れ らに よ り，利用 者 は 行 動 デ
ー

タを い

つ で も行 い ，ネ ッ ト ワ ーク に 接続 した と き に ア ッ プ ロ
ードす る

こ とが で き る．

　要件 3 の た め に，我々 は ラ ン キ ン グや履歴表示 とい っ た い く

つ か の 利用 者 向 けの サービ ス を用 意 した．こ れ ら は要件 4 の た

め に，全 て Web サ
ー

ビ ス と して 構 成 さ れ て い る た め，後 で 動

的 に サービス を拡 張 また は変 更 す る こ とが で き る．

　要件 4 に つ い て は 同時 に，ラ ベ ル は サーバ で 設 定 また は ク ラ

イ ア ン ト側 で 自由記述が 可能 とした．

　ま た 要件 5 に 関 し て，ス マ
ー

ト フ ォ ン の た め の ア プリケー

シ ョ ン 公 開サービ ス を利 用 す る こ とで ，ソ フ トウェ ア を 容易 に

広め る こ とが で き る．また サ
ーバ も既存 の 分散 Web 技術 を用

い て 容 易 に ス ケーラ ビ リテ ィ を確保 す る こ とが で き る．

　　　　　　 （a ）　　　　　　　　　　 （b ）

図 1Misston 　views 　in　ALKAN ：（a ）select 　actiVity 　class ，（b）select

　 　 device　position，　 and 　start 　sensing ・
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図 2　Statistical　information　viewed 　in　a 　web 　browser　in　ALKAN ：

　　 （a ）ranking 　of　the　number 　of　activities ，εmd （b）calendar 　of

　 　 activity 　hi＄tory 、

　2 ．2 　シ ス テ ム構成

　ALKAN シ ス テ ム は，ス マ
ー

トフ ォ ン 端 末上 の クラ イ ァ ン ト

ソ フ トウ ェ ァ と，サ
ーバ 上 の ソ フ トウ ェ ア か ら な る．利用 者は

ス マ ートフ ォ ン を用 い て ミ ッ シ ョ ン を実施 す る．その 際 の 行動

デ
ー

タ は，端末 が ネ ッ トワ
ークに つ なが っ た ときに サ

ーバ に送

信 され 蓄積 され る．利用者は，ア ッ プ ロ
ードした データ に っ い

て，そ の 履 歴 や ラ ン キ ン グ とい っ た 統 計情報 を，ク ライ ア ン ト

ソ フ トウ ェ ア に 埋 め 込 まれた Web ブ ラ ウザ また は
一

般の Web

ブ ラ ウザ を通 して閲 覧す る こ とが で き る，

　ク ラ イ ア ン トソ フ トウ ェ ア は ， Apple社 製 iOS 用 お よ び ア ン

ドロ イ ド OS 用 の ソ フ トウェ ア を用 意 した．こ れ は 下 記 の よ う

な機 能 を持 つ ．

　 ● 　 ミ ッ シ ョ ン 実 行 ：利 用者 は まず 図 1（a ）に お い て 行 動 ク

ラ ス を選 択 し，図 1（b）に お い て取 り付 け位置 を選 択する。そ

の 後，行動を行う， セ ン サーは GPS 情 報 と， 20Hz で の 3 軸

加速 度 データ を記 録で きる．

　 ●　 ミッ シ ョ ン 履歴 の 閲覧 と送 信 ：利用 者 は 最近実 行 し，サ
ー

バ に 送信 す る前の ミ ッ シ ョ ン
ー

覧を閲覧 し，それ ぞ れの ミッ シ ョ

ン に コ メ ン トを付 記 す る こ とが で き る．こ こで 利用者 は ミ ッ

シ ョ ン を削除す るこ と もで きる．

　 ● 　 サ ーバ の 統 計 情 報 表 示 ： ク ラ イ ア ン トソ フ トウ ェ ア は

Web ブ ラウザ を表 示 し，サーバ に 接続 し 図 2（a ）の よ うな ラ ン

キ ン グや 図 2（b）の よ うなカ レ ン ダー情 報 を表示 す る．
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　サ
ーバ は クラ イ ア ン トか らの 行動 データを受 け取 り，データ

ベ ー
ス に保 存 す る と同 時に，統計情報を 計算 し Web サ

ーバ と

して 表 示す る．統計情報の 例 と して は，全 体で の ラ ン キ ン グや，

行 動毎 の ミ ッ シ ョ ン 数 ラ ン キ ン グ ミッ シ ョ ン の 履 歴 と行 っ た

物で あ る．ミッ シ ョ ン の履歴で は，開始時刻，終了時刻，行動

クラ ス ，取り付け位 置 とい っ た情報 をカ レ ン ダー形 式 の フ ォ
ー

マ ッ トか ら閲覧す る こ とが で きる．こ れ は，生 活習慣病予防医

療 に お い て，患 者が 毎 日の 行 動履歴 を記録 す る形 式 に 似 通 っ て

い る．

　 ク ラ イ ァ ン ト とサ
ーバ の 間の 通 信 は，HTTP プ ロ トコ ル で

行 われ る．接 続 され る と，ク ライ ア ン トは 利用者ア カ ウ ン トに

よ り認証 さ れ ，XML お よ び CSV 形 式 の データが ク ラ イ ア ン

トとサーバ 間で や り取 りされ る．XML 形式で は，行動 ク ラ ス

や取 り付 け位置の リス トが サーバ か ら ク ラ イ ア ン トに 渡 され
，

ク ライ ア ン トか らは ミ ッ シ ョ ン 情報の メ タデ
ー

タが サ
ーバ に 送

られ る．CSV 形式 で は セ ン サ情 報が 送 られ る が，現 時 点で は 3

軸加 速 度 データ と GPS 座 標 が 送 られ る．

3． 収集 した行動データ

　2009 年 12 月 3 日以降，216 台の Apple 社 製 iPodTouch を

大 学 の 学 生 お よびス タッ フ に 配 布 し，一
日に平 均 1 回 ミ ッ シ ョ

ン を 実 施 す る よ うお 願 い し た．以 下 で は，集 ま っ た データの 性

質を述 べ る．

　用 意 した 行動 ク ラス は，運動強度 と換算で きる 厚生 労 働省 エ

クサ サ イ ズ ガ イ ドに 掲 載 された 行動 に 加 え，「電車 に 乗る」 な ど

の 乗 り物 や 「バ ーベ キ ュ
ー

」 の よ うな レ ク レ
ー

シ ョ ン 行 動 を追

加 し 46 種類を用意 した．取 り付 け位 置 に つ い て は 19 種 類 を 用

意 した．

　実 験 を継続 した結 果，2011 年 2 月 の 段階で ミ ッ シ ョ ン 数 は

35，310 件 に達 した．図 3 は そ れ ぞ れ の 行動 ク ラ ス 毎 の ミ ッ シ ョ

ン 数を 示 す．図 よ り，歩 くや座 る と い っ た 簡単 な 行動が 多い こ

とが わ か る．

　図 4 は，各取 り付 け位置毎の ミ ッ シ ョ ン 数 を示す，図 よ り，

ラベ ル な し と同 時に，s ズ ボ ン ポケ ッ トや ジ ャ ケ ッ トボ ケ ッ トが

主で あ る．当初 の 予 想 通 り，膝，腕，ベ ル ト とい っ た 取 り付 け

位置 は 少ない ．首ス トラ ッ プ も少 な か っ た が
， も しオ フ ィ ス を

対象 と して い た ら結果 は 異な る と考 え られ る．学 生 に は リ ュ ッ

クサ ッ クが身近 だ と思 わ れ るが その 数 が多 くない の は，端末を

リ ュ ッ クサ ッ ク に 出 し 入 れ す る の は 面倒で あ っ たか らだ と予想

さ れ る．

　次 に，行動 ク ラ ス 毎 に ミッ シ ョ ン の 時間 が どう変 わ るか を調

べ るため，ユ
ーク リッ ド距離 お よび ワ

ード法を 用い た 階層 的 ク

ラ ス タ リ ン グを ミ ッ シ ョ ン 時 間 に 対 して 適用 した．図 5 が その

結 果 の デ ン ドロ グ ラム で あ る．た だ し 100 ミ ッ シ ョ ン 以 下 の 行

動 ク ラ ス は 除外 した．図 よ り，まず行動 ク ラス は 無視で き ない

距離で 2 つ の ク ラス タ に分割 され る こ とが分か る．こ の こ とよ

り，ミ ッ シ ョ ン は長時間の 行 動 クラス と， 短 時間の 行動ク ラス

に 分類 で きる こ とが 推測で きる．

　 3．1　得 ら れた知見

　 長期 間 で 大 規 模 なデータ 収集 実験 に よ り，下 記の 知 見 が 得 ら
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表 1　F−measures （％）f（）r　each 　activity 　recognition 　algorithm

れた と言 え る．

　 （1＞ ALKAN シ ス テ ム の 設計 に は
一

定の 安定性 と完成度が

認 め られ る．シ ス テ ム は安定 して 動作 し，ま た デ
ー

タ は継続 し

て 収 集 で きて い るた め ，2．1節 で あ げた ユ ーザ ビ リテ ィや 動機

付 け，ス ケ
ー

ラ ビ リテ ィ と行っ た 要件 を満た して い る こ とが 類

推 で き る．

　 （2 ＞ 行動 ク ラ ス や取 り付 け位置に よ り，集 まっ た ミ ッ シ ョ

ン 数 に は 大 き く偏 りが あ る．こ れ らの データを行動認識 モ デ ル

の た め の 教師データ と用 い た 場合，こ の 偏りが 日常生活で の 発

生 確 率に 基 づ く物で あれ ば問 題 な い が，今 回 は ミッ シ ョ ン の 実

施 しや す さ な どの シ ス テム に依 存 した 要 因 が 多い と思 わ れ る た

め，こ れ らの 偏 りを な くす方 法 が 必 要 とな る．

　 （3）　 ミ ッ シ ョ ン 実施時間は あ る程度 の ば らつ きは あ る物の，

行 動 ク ラ ス を ク ラ ス タ リン グす る ため に 用 い る こ とは で きる．

これ は，時間
’
「青報を 行動認識の 精度向上 の た め に 援用す る こ と

がで きる こ とを示 唆 して い る．

4． 行 動 認 識

　本節で は，ALKAN シ ス テ ム で 得 られ た デ
ー

タ に 対 し，　 Bao

らの 手 法 ［4］に よ る 行 動 認 識 を適 用 した例 を示 す．ただ し，こ

こ で の 目的 は行動 認識 の 精度を 向上 させ る こ とで は な く，最 も

知 られ た 行 動認 識 ア ル ゴ リズ ム の 機械 学 習 手法 を ALKAN シ

ス テ ム に 適用 す る こ と に よ り，集め られ た 行動情報の 性質 を示

す こ とに あ る．

　3．1 節 に 示 した 通 り，集 ま っ た デ
ー

タ に は 偏 りが あ る．そ の

ため に ，我 々 は 集 ま っ た ミ ッ シ ョ ン に 対 して ，取 り付 け位 置，取

り付 け位置 ご との 行動 ク ラ ス 数，取り付 け位置 と 行動 ク ラス の

組 毎 の 利 用 者数，そ して 取 り付 け位 置，行 動 ク ラス ，利用 者 の

組 に お け る ミ ッ シ ョ ン 数 に お い て 同 数 に な る よ う工 夫 し て ミ ッ

シ ョ ン の サ ン プ リン グ を行 っ た．今 回 は，ズ ボ ン の 左 ポ ケ ッ ト

の 取 り付 け位置で，40 人 の 利用者に 対 し，行動ク ラ ス と利用者

の 組に 対 して ユつ の ミ ッ シ ョ ン を サ ン プリン グ した，こ の サ ン

プ リン グ に よ り得 られ た 8 種 の 行 動 ク ラ ス を対 象 と した．

　サ ン プ リ ン グさ れ た ミ ッ シ ョ ン の 3 軸 加 速度セ ン サ デ
ー

タ か

ら，特徴 量 ベ ク トル を計 算 した．まず，端 末操 作 や取 り付 け取

り外 し動作を行っ て い るで あろ うミ ッ シ ョ ン の 最初 と最後の 10

秒 を除外 した．これ に 伴 い ，20秒 以下 の ミッ シ ョ ン も除 外 した．

次 に，5 秒の 時間を 2．5 秒ずっ ずら しな が ら複数抽出 した．各

時 間 窓に 対 し，Bao らの 手 法 と同様 に 平均，周 波 数領域 に お け

るエ ネ ル ギーお よび エ ン トロ ピーを計算 した．加 えて 軸 間の 相

関も計算 し たが ，Bao らの 手法で は 体に 取 り付け られた 複数の

セ ン サ 間 の 相 関 を計算 して お り， 単
一

セ ン サ 内 で 計 算 す る我 々

の 方 法 とは 異な っ て い る．

　次 に ，機 械 学 習 の た め に ，1）決 定 木，2）単純 ベ イ ズ 分 類 器，

3）最近 傍法
，
4）RBF カ

ー
ネ ル を 用 い た サ ポー

トベ ク タ
ー

マ シ ン

の 学 習 ア ル ゴ リズム を特徴 量 ベ ク トル に 対 して 適用 した．

　 こ れ に よ り行動認識 アル ゴ リズ ム が で きあが る が，こ の 精度

の 評価 の た め に ，重交 差検 定 に 若 干 の 修 正 を施 した．具 体 的 に

は，行 動 ク ラ ス 毎 に，そ の 利 用 者 を n グル ープに 分割 し，そ の

分割を用い て 重交差検定を行っ た，こ れ は 行動 ク ラ ス と利用者

Activity　ClassRpa 民 NB1 −NNSVM

eat 、sit 1〔｝．7荏 5．1917 ，5822 ．40

bicycle 40．9146 、6136 ．6445 ，10

car 37、6916 ．8225 ．3844 ．65

sit 33．7755 ．0930 ．4235 ，76

stand 2．641 ．7111 ユ 17 ．68

train ．sit 36，778 ．7923 ．8322 ．48

train．stand48 ．8962 ．6738 ユ244 ，56
walk 54．1650 ．9542 ．0353 ．09

数 を 均等に保っ た め で ある が ，同時に 学習データ とテ ス トデー

タ に お け る利 用者 が 異 な る とい う結 果 に な る，今 回 は 3 重交 差

検定 を 行っ た ．表 1が 各行動 ク ラ ス と機 械学習 ア ル ゴ リ ズ ム 毎

の F 値 で あ る．

　表 よ り，Bao らと 同 様の 特徴量 ベ ク トル を用い た に も関わ ら

ず，Bao らの 精 度 よ り悪い 値 が 出て い る．こ れ は単
一

の セ ン サ

を 用 い た こ と の他 に，以 下の よ うな理 由が 考 え ら れ る．

　 ・ 　 端 末 は 体 に 固定 しなか っ た た め，ポ ケ ッ トの 中な どで は

揺れ た こ と．

　 ・ 　 40 人 とい う比較 的 多い 利用 者数 で あ り，特 徴量 ペ ク トル

が 行動ク ラ ス を うま く分離で き な か っ た こ と．

　 ・ 　 行動 ク ラ ス が ，「座 る」
「座位 で の 食 事」 の よ うに ，互 い

に 類似 した もの の 集 ま りで あ っ た こ と．

　 ●　 実 際 の 行動 が ば らつ きを持 っ て い る可 能性 が あ る こ と．

利用 者 は それ ぞれ の 生 活 の 中で 行動 を 行 っ た た め，各 ミ ッ シ ョ

ン に お い て 行 動 お よび そ の 環 境 が 大 き く異 な っ て い た 可能 性 が

あ る．

　 ● 　 行 動 クラス が利 用者 に 曖昧 に理 解 されて い た可 能性が あ

る こ と．

　 こ れ らの 要 因 は 行 動 認 識 の 精 度 を悪 化 さ せ るが ，こ れ らの

デー
タ は こ れ まで の 研 究 で 集 め られて きた い わ ゆ る 実．験 に よ る

データ よ り現 実 的 な物で あ る こ とは確 か で あ るた め，行動 認識

とい う研 究分 野 に おい て 新 た な課題 を提 示 す る もの と言 え る。

5． ま　と　め

　本稿で は，ス マ
ー

ト フ ォ ン を 用 い た 行動情報収集 シ ス テ ム

ALKAN に つ い て 述 べ ，蚊 集 した データの 特徴 お よび，行動 認

識の 精度 へ の 影響を示 し た．

　ALKAN の データは オ ープ ン で あ る．被験者 は 既 に データ を

公 開す る こ と に 同意 し て い る，既 に い くっ か の 行動 認 識 手法 が

提案 さ れ て い る 今，こ の よ うな オ
ー

プ ン デ ータ は，そ れ ら を 客

観 的 か つ 公 平 に 比較 評 価 す るた め に必 須 だ と考 え られ る．

　国内の 同様 の 取 り組 み に HASC ［5］が ある，こ こ で は 複数の

研究者 が集 ま り，540 人 の 被験者 か ら 6，700 件 の 加 速度 データ

を 集め て い る．この 取 り組み は ALKAN と違 っ て ス ケ
ー

ラ ブル

な シ ス テ ム の 提 案 で は な い が ，我 々 は HASC に も貢 献 して お

り，今後 も協力 しな が ら行動認識分野を 活性化 した い と考 え る，

　現在 我 々 は，ALKAN シ ス テ ム を応用 し，病 院に お け る医療

従事者 の 治療 ・看護 の 行動識別デ ータ 収集 シ ス テ ム の 構築 を

行 っ て い る，セ ン サ デ バ イ ス を，医師 ・
看護 師 の 胸 ポケ ッ ト・

右 腕 ・腰 の 3か 所 に 取 り付 け，治療 ・看護行動の 自動識別 に必
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要な加速度デ
ー

タ を収集す る ともに，医師 ・看護師 の 作業 中の

音声 を録音 す る こ とで，治療
・
看護活動 の ラ ベ リン グ情報を得

る こ と が で き る．作業者本人 に 手書 きで ラ ベ リン グ して も ら う

従来 の や り方 で は，記録忘れ な どか らデータの 抜けが 多 く存在

した が
， 本 方 式で は，医 師 ・看護師 が作 業 内容 を患 者に 説明 す

る 内容を録音する こ とで，医師 ・看護師に 負担 をか ける こ とな・

く治療 ・看護活 動 を漏 れ な く収集 す る こ とが可 能 とな る．
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